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Introducao

Energia elétrica: conforto doméstico,
qualidade de vida e produgao industrial.

ANEEL (1996): Regulacao e qualidade da
distribuicdo de energia elétrica.

Mineracao de dados como ferramenta para
a gestao de energia elétrica.

Melhoria do servico prestado a populagao e
maior vantagem competitiva para as
concessionarias
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Fundamentac3do tedrica e ferramentas

Ciéncia de dados
Web Scraping

Aprendizado de maquina ndo
supervisionado

Andlise de Componentes Principais (PCA)

K-Means

Ambiente de desenvolvimento Jupyter
Scrapy para extracao de dados da web

Pandas e Numpy para velocidade e facilidade no
manuseio de grandes volumes de dados

Scikit learn para treinamento de algoritmos de
aprendizado de maquina

Matplotlib para representacoes graficas



Metodologia

Escolha da base de dados (DEC e FEC)
Aquisicao de dados
Formatacao de dados

Treinamento dos algoritmos de aprendizado
de maquina



Resultados - PCA

- ldentificacao de outliers

- Diminuicao da dimensionalidade
do problema a s da
dimensionalidade original

- Combinacao de varidveis que
corresponde a 30% da
variabilidade dos dados
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Resultados - PCA
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Resultados - K Means (Elbow Method)
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Resultados - K Means (k=3)

OrN

rONXD34

r INXD30

r 2dXJ34

r 2dX230

r 2dID3d

r 2diD3a

- ONID34

- ONID3a

rONID34

r ONID3a

r3INID34

- 3NID30

r ONID34

r OND3d

rd3d

rd3d

r NXJ34

r NX23d

I dXJ3

rdX230

r 101034

r 101330

[ SIHOQIWNSNOD 30 aN

10



Resultados - K Means (k=20)
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Resultados - K Means (k=20)
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Conclusoées e sugestoes de trabalhos futuros

- Boaidentificacao de padroes

- ldentificacao de outliers (NOVA AVANHANDAVA AES)

- Necessidade de uma base de dados maior para justificar os esforcos de uma
organizacgao para a gestao dos agrupamentos

- Possibilidade de unir bases de dados de diferentes concessiondrias para explorar
realidades regionais diferentes



